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Abstract

The article presents the role of artificial intelligence (Al) in software testing automation. Al technologies, such
as machine learning and natural language processing, help automate test case generation and increase the
efficiency of testing processes. While Al offers numerous advantages, its implementation also comes with
challenges. The article aims to provide an overview of how Al could shape the future of software testing
practices and improve the quality and reliability of software.
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Kivonat

A cikk bemutatja a mesterséges intelligencia (MI) szerepét a szoftvertesztelés automatizalasdban. Az Ml
technol6gidk, mint a gépi tanulas és a természetes nyelvfeldolgozas, segithetik a tesztesetek automatikus
generaldsat és a tesztelési folyamatok hatékonysaganak névelését. Bar az MI szamos elonyt kindl, bevezetése
kihivasokkal is jar. 4 cikk célja, hogy képet adjon arrdl, hogyan formdlhatia az MI a jové szoftvertesztelési
gyakorlatait, és hogyan novelheti a szoftverek mindségét és megbizhatosdagat.

Kulcsszavak: mesterséges intelligencia, szoftvertesztelés automatizalasa, gépi tanulas, szoftver tesztelés,
teszteset generalas

1. BEVEZETES

Az elmult évtizedekben a szoftverfejlesztés nagy fejlddésen ment keresztiil, és ennek megfeleléen a
szoftvertesztelés is egyre fontosabbéa valt. Ahogy a szoftverek komplexitasa névekszik, a hibak felderitése és
kijavitasa is egyre nehezebbé és iddigényesebbé valik. A hagyomanyos tesztelési modszerek, mint példaul a
manualis tesztelés, mar nem mindig felelnek meg a mai gyors tempdju, folyamatos integréaciot és fejlesztést
koveteld kornyezeteknek. Ezért a tesztelés automatizalasa kulcsszereplové valt a modern szoftverfejlesztési
ciklusokban.

Az automatizalas azonban énmagaban nem elég a szoftverek egyre bonyolultabb miikodésének teljes
lefedéseére. Itt jon képbe a mesterséges intelligencia alkalmazasa, amely 01j lehetéségeket nyit meg a tesztelési
folyamatok hatékonyabba tételére. Az MI technoldgiak, példaul a gépi tanulas, a természetes nyelvfeldolgozas,
a prediktiv analitika, olyan eszkozoket biztositanak, amelyek képesek nagy mennyiségli adat elemzésére, hibak
eldrejelzésére, valamint tesztesetek automatikus generalasara. Az Ml-alapu szoftvertesztelés kiilondsen vonzo
lehet a vallalatok szamara, mivel lehetdséget nyujt a tesztelési id6 csokkentésére, a tesztlefedettség novelésére,
valamint a tesztelési kdltségek optimalizalasara. Ugyanakkor szamos kihivas is felmeriil az M1 alkalmazésaval
kapcsolatban, példaul az adatmindség kérdése, az MI modellek tréningjének komplexitésa, valamint a
mesterséges intelligencia és az emberi tesztelok kozotti egyensuly megtalalasa.

Ez a tanulmany arra torekszik, hogy feltarja a mesterséges intelligencia alkalmazasanak lehetéségeit €s
kihivasait a szoftvertesztelés automatizalasaban, kiilonds tekintettel arra, hogyan alakithatja at az MI a jovo
szoftverfejlesztési és tesztelési folyamatait.
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2. ASZOFTVERTESZTELES SZEREPE

A szoftvertesztelés a szoftverfejlesztés egyik legkritikusabb fazisa, amely soran a fejlesztok €s tesztelok
biztositjak, hogy a szoftver megfeleljen a meghatarozott kovetelményeknek, és hibamentesen miikodjon. Az
elmult évtizedekben szamos kutatés és fejlesztés foglalkozott a szoftvertesztelés modszereinek és eszkdzeinek
fejlesztésevel, beleértve a manualis és automatizalt tesztelési technikéakat is.

A manualis tesztelés a szoftvertesztelés egyik legrégebbi forméja, amely soran a tesztelok manualisan
végrehajtanak kiilonbozo teszteseteket annak érdekében, hogy azonositsak a hibdkat. Ez a modszer nagyfoka
emberi er6forrast igényel, és idoigényes lehet, kiilondsen nagy méreti rendszerek esetében [1]. Bar a manualis
tesztelés még mindig fontos szerepet jatszik egyes teruleteken, példaul a felhasznaloi éimény tesztelésében, az
automatizalas egyre nagyobb figyelmet kap.

Az automatizalt tesztelés f6 iranya a szoftvertesztelési folyamatok hatékonységanak ndvelésére iranyult,
kiléndsen olyan kornyezetekben, ahol gyakoriak a valtozasok és frissitések, mint példaul az agilis fejlesztési
modszertanokban. Az automatizalt tesztelési eszk6zok lehet6vé teszik a tesztek gyors lefuttatasat, valamint a
tesztelési eredmények automatizalt elemzését. Az automatizalas hozzajarulhat a tesztelési id6 csokkentéséhez
és a hibak gyorsabb felismeréséhez [2]. Ennek ellenére az automatizalt tesztelés is rendelkezik bizonyos
korlatokkal, példaul a kezdeti bevezetés magas koltségeivel és azzal, hogy csak bizonyos tipusl tesztek
automatizalhaték hatékonyan [3].

Az elmult években egyre nagyobb figyelem iranyult a mesterséges intelligencia (M) alkalmazésara a
szoftvertesztelés automatizalasaban. A gépi tanulas, képes a tesztadatok elemzésére, hibak elorejelzésére és
tesztesetek automatikus generdldsara [4]. Az Ml-alapd rendszerek képesek a tesztelési eredmények
automatikus kiértékelésére, az anomaliak azonositaséara, valamint a szoftver teljesitményének folyamatos
monitorozasara [5]. A mesterséges intelligencia integracidja a tesztelési folyamatokba 10j lehet6ségeket teremt
a szoftverhibak hatékonyabb felismerésére és megeldzésére. Az MI alkalmazasa a szoftvertesztelésben nem
csupan az automatizalast konnyiti meg, hanem a tesztelés prediktiv aspektusait is tamogatja. A prediktiv
analitika lehetdvé teszi a jovObeni hibak ¢és teljesitményproblémak eldrejelzését, ezaltal minimalizalva a
szoftver miik6dési hibdinak kockazatit [6]. Ennek ellenére az MI-alapi tesztelés bevezetése komoly
kihivasokkal jar, ide tartozik t6bbek kozott az MI modellek tréningjéhez sziikséges adatok biztositasa és az
adatbiztonsagi kérdések kezelése [7]. A mesterséges intelligencia és az emberi tényezd kozotti egyensuly
megtalalasa kritikus a szoftvertesztelési folyamatokban [8]. Mig az MI alapt automatizalas jelentGs elonyoket
kinal, az emberi tesztel6k tapasztalata és intuicidja tovabbra is nélkiilozhetetlen a tesztelési folyamatok
sikeréhez.

3. AZ MI TECHNOLOGIAK ALKALMAZASA A
SZOFTVERTESZTELESBEN

3.1. Gépi tanulés a tesztesetek generaldsdhoz-

A gépi tanulds (Machine Learning, ML) az Ml egyik legismertebb aga, amely képes nagy mennyiségii
adatbdl mintakat felismerni, majd ezen mintak alapjan dontéseket hozni. A szoftvertesztelés teriiletén az ML
alkalmazhat6 a tesztesetek automatikus generalasara és optimalizalasara. Hagyomanyosan a teszteseteket
manudlisan irjak meg, ami iddigényes és emberi hibakat vonhat maga utan. Az ML algoritmusok képesek
elemezni a korébbi tesztadatokat, hibajelentéseket és a felhasznal6i viselkedést, majd ezek alapjan Uj
teszteseteket létrehozni [4]. Az ML segitségével a tesztek célzottabbak lehetnek, mivel a gépi tanulasi
modellek felismerhetik azokat a mintakat, amelyek a legnagyobb valdsziniiséggel vezetnek hibakhoz. Ez
kilondsen hasznos lehet nagy és komplex rendszerek tesztelésekor, ahol a manudlisan irt tesztesetek nem
képesek lefedni a teljes funkcionalitast [2].

3.2 Természetes nyelvfeldolgozas

A természetes nyelvfeldolgozas (Natural Language Processing, NLP) az Ml egy olyan teriilete, amely
lehet6vé teszi, hogy a szamitogépek megértsék és feldolgozzak az emberi nyelvet. A szoftvertesztelés soran
az NLP kilondsen hasznos lehet a kdvetelményanalizis és a hibakereses teriiletén. A kdvetelmények gyakran
termeészetes nyelven vannak megfogalmazva, ami homalyossagot és félreértéseket eredményezhet. Az NLP
technologiak képesek automatikusan elemezni a kovetelményeket, azonositani a kétértelmiiségeket, és
javaslatokat tenni a pontositasra [8]. Az NLP alkalmazhaté hibajelentések és tesztelési dokumentumok
feldolgozésara is. A hibajelentések elemzése sordn az NLP algoritmusok képesek gyorsan megtalalni a
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relevans informéacidkat, és automatikusan kategorizalni a hibakat. Ez csokkentheti a hibakeresési folyamat
idejét, kiilonosen akkor, ha nagy mennyiségii hibajelentés érkezik a fejlesztocsapathoz

3.3 Prediktiv analitika a hibak eldrejelzésében

A prediktiv analitika az Ml egy olyan aga, amely statisztikai modellek és adatelemzés segitsegével
eldrejelzéseket készit a jovObeli eseményekre vonatkozdan. A szoftvertesztelésben a prediktiv analitika
felhasznalhato a hibak eldrejelzésére, még mieldtt azok bekovetkeznének. Azaltal, hogy az MI elemzi a
koréabbi hibajelentéseket, a kodbazis valtozasait és mas relevans adatokat, képes felismerni azokat a mintékat,
amelyek a hibdkhoz vezethetnek. Ez kiulondsen értékes lehet a regresszids tesztelés soran, ahol a rendszer
frissitései utan kell vizsgalni, hogy a korabban megirt funkcionalitasok tovabbra is hibamentesen mitkodnek.
A prediktiv analitika segithet azonositani azokat a teriileteket, amelyek a legnagyobb valosziniiséggel hibasak
lehetnek, igy a tesztelési er6forrasokat hatékonyabban lehet felhasznalni [7].

3.4 Automatikus tesztelés iranyitasa intelligens rendszerekkel

Az MI alkalmazasa lehetOvé teszi a tesztelési folyamatok intelligens irdnyitasat. Az intelligens
rendszerek képesek dinamikusan alkalmazkodni a tesztelés soran felmeriilé valtozasokhoz, és automatikusan
modositani a teszteseteket a szoftverfrissitések vagy a rendszer atalakitasa alapjan. Az Ml-alapu rendszerek
folyamatosan figyelik a szoftver viselkedését, és a kapott adatok alapjan frissitik a tesztelési stratégiat. Ez
jelentés idomegtakaritast eredményez, mivel nem kell manualisan atirni a teszteseteket minden egyes
valtoztatasnal Ezek az intelligens rendszerek képesek arra is, hogy a tesztelés soran valds idében tanuljanak,
és azonnal reagaljanak a hibakra. Ez azt jelenti, hogy a hibdkat mar a fejlesztés korai szakaszaban
felismerhetik, ami minimalizalja a hibas kdéd kiadasanak esélyét.

3.5 Ml-alapu eszkdzok és platformok a szoftvertesztelés tamogatasara

Szémos Ml-alapu eszkdz és platform jelent meg az utdbbi években, amelyek Kkifejezetten a
szoftvertesztelési folyamatok automatizalasat €s optimalizalasat célozzak. Ezek az eszk6zok lehetové teszik,
hogy a tesztel6k kevesebb manualis beavatkozassal, gyorsabban és hatékonyabban hajtsak végre a sziikséges
teszteket. Ezek az eszkdzok nemcsak a tesztek futtatdsara alkalmasak, hanem képesek az eredmeények
kiértékelésére is, azonositva az esetleges eltéréseket és hibakat. Az Ml-alapu platformok segitségével a
tesztelok jobban megérthetik a szoftver teljesitményét és viselkedését, ami lehetévé teszi a gyorsabb
hibaelharitast és fejlesztést. Az 1. tablazat néhany ilyen eszkdzt mutat:

MI alapu szoftverteszteld eszkozok 1. tAblazat
# | Név URL Megnevezés
1 | Test.ai https://www.test.ai/ MI-t hasznal mobilalkalmazéasok Ul elemeinek felismerésére es

automatikus tesztek futtatasara.

2 | Applitools | https://applitools.com | Az Applitools vizualis Ml alapu tesztelést kinal, amely a

/ felhasznaloi feluletek vizualis elemeinek automatikus
ellenérzésére szakosodott. A rendszer képes dsszehasonlitani a
szoftver killonboz6 verzidinak vizualis megjelenését, €s azonnal
felismerni a killdnbségeket. Ez a technol6gia idealis olyan
esetekben, amikor a vizudlis megjelenés kritikus a felhasznaloi
élmény szempontjabdl ellendrzésére és dsszehasonlitasara.

3 | Eggplant https://www. Az Eggplant Al egy atfogo tesztelési eszkoz, amely killonbozo
Al eggplantsoftware.co | tesztelési mddszereket kombinal: funkcionalis tesztelést,
m/ teljesitménytesztelést és vizualis tesztelést is kinal. Az Ml

hasznalata lehetové teszi, hogy intelligensen iranyitsa a
tesztelési folyamatot, és automatikusan kivalassza a
legkritikusabb teszteseteket. Az eszkdz célja, hogy
minimalizalja a manuélis beavatkozast, mikdzben maximalizalja
a tesztelés hatékonysagat
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# | Név URL Megnevezés
4 | Functioniz | https://mww. A Functionize platform mesterséges intelligencia segitségével
e functionize.com/ automatizalja a tesztelési folyamatokat, mikdzben egyszertive

teszi a tesztek karbantartasat és frissitését. Az eszkdz gépi
tanulasi algoritmusokat hasznal a tesztesetek létrehozésara és
optimalizalasara, és képes dinamikusan alkalmazkodni a
szoftver valtozasaihoz. Ez lehetdvé teszi, hogy a tesztek
kénnyen skélazhatok legyenek anélkiil, hogy folyamatos
manualis frissitést igényelnének

5| Mabl https://www.mabl. A Mabl egy intelligens tesztelési platform, amely az Ml

com/ segitségével automatizalja a funkciondlis és regresszios
tesztelést. Az MI képes azonositani a szoftverfejlesztési
folyamat soran bekovetkez6 valtozasokat, és ennek megfeleléen
frissiti a teszteseteket. A Mabl egyszer( felhasznaldi feliilettel
rendelkezik, amely lehet6vé teszi a nem technikai felhasznalok
szamara is, hogy részt vegyenek a tesztelési folyamatban.

4. ELONYOK

4.1 Tesztelési id6 és koltségek csokkentése

Az Ml-alapu eszkozok egyik legnagyobb elonye a tesztelési id6 és koltségek jelentds csokkentése. A
hagyomanyos tesztelési modszerek, kiilondsen a manualis tesztelés, rendkiviil idéigényesek lehetnek, mivel
minden egyes tesztesetet kézzel kell kidolgozni, futtatni és kiértékelni. Az MI azonban képes automatikusan
generalni teszteseteket, futtatni azokat, és gyorsan elemezni az eredményeket. Ez a folyamat minimalizalja az
emberi beavatkozast és jelentsen leroviditi a tesztelési ciklusokat, ami csokkenti a fejlesztési id6t és
koltségeket.

4.2 Tesztelési lefedettség novelése

Az Al eszk6zok képesek elemezni a szoftver teljes kodbazisat és felhasznaloi interakcioit, ami lehetévé
teszi a tesztelési lefedettség novelését. Mig a hagyomanyos tesztelési modszerek gyakran csak a legfontosabb
funkcidkra koncentralnak, az Al képes a teljes rendszer lefedésére, és olyan rejtett hibakat is azonosithat,
amelyeket a manuélis tesztelés esetleg figyelmen kivil hagyna. Ez kiildndsen fontos olyan komplex rendszerek
esetében, ahol a manualis tesztelés nem biztosit teljes lefedettséget.

4.3 Skalazhatdsag

Az Ml-alapt szoftvertesztelés lehet6séget ad a tesztelési folyamatok egyszerii €s gyors skalazasara. A
skalazhatdsag ebben a kontextushan azt jelenti, hogy a szoftvertesztelési folyamatok és rendszerek kénnyen
boévithetdk vagy adaptalhatok a novekvo igényekhez anélkiil, hogy jelentdés hatékonysagvesztést
tapasztalnanak. Az Ml-alapu szoftvertesztelés esetében a skalazhatosag foként arra utal, hogy a tesztelési
rendszerek képesek nagymértékii novekedést kezelni anélkiil, hogy a teljesitmény csokkenne vagy a
folyamatok tulsagosan dsszetetté valnanak. Példaul, ha egy vallalat egyszerre tébb Gj funkcidt vezet be egy
szoftvertermékben, az Ml-alapu tesztelés képes gyorsan létrehozni Uj teszteseteket és ezeket parhuzamosan
lefuttatni, fiiggetleniil a projekt méretétdl. A skalazhatosdg tehat a tesztelési folyamat automatizalasanak
kulcsfontossagu aspektusa, mivel lehetévé teszi, hogy a tesztelési rendszer megbirk6zzon a nagy volumenti
adatokkal, komplex rendszerekkel vagy folyamatos fejlesztési iteraciokkal anélkil, hogy aranytalanul tobb
eréforrast igényelne vagy lassulna a miikodés.

4.4 Integracio a DevOps folyamatokkal

Az Ml-alapt tesztelési eszkdzok integralhatok a modern DevOps folyamatokkal, lehetévé téve a
folyamatos tesztelést és fejlesztést. Az MI képes valds id6ben figyelni a szoftver valtozasait, automatikusan
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frissiteni a teszteket, és azonnal visszajelzést adni a fejlesztéknek. Ez a folyamatos integracio és visszacsatolas
gyorsabb hibajavitast és jobb egylittmiikodést tesz lehet6vé a fejlesztdcsapatok kozott.

5. KIHIVASOK ES KORLATOK

Bar a mesterséges intelligencia alkalmazasa a szoftvertesztelésben szamos elonyt és lehetdséget kinal,
tobb jelentds kihivassal és korlattal is szembe kell nézni. Ezek a kihivdsok mind technol6giai, mind emberi
tényez6kbdl fakadnak, és gyakran akadalyozzak az Ml-alapu tesztelési rendszerek széleskori elterjedését. Az
alabbiakban bemutatjuk a legfontosabb akadalyokat, amelyekkel a fejlesztok és tesztelok szembesiilhetnek az
Al alkalmazasa soran.

5.1 Az adatok mindsége és hozzaférhetosége

Az Ml-alapu rendszerek miikodésének egyik alapfeltétele a nagy mennyiségii €s kivaldo mindségii adat.
A gépi tanuldsi algoritmusok megfeleld miikodése érdekében sziikség van olyan adatokra, amelyek pontosan
titkrozik a szoftver miikodését és a felhasznaloi interakcidkat. Azonban a valdésagban gyakran eldfordul, hogy
nem 4all rendelkezésre elegendd adat, vagy az elérhetd adatok hianyosak, pontatlanok vagy nem
reprezentativak. Az ilyen adatok felhasznalasa esetén az MI rendszerek hibas kdvetkeztetéseket vonhatnak le,
ami pontatlan tesztelési eredményekhez vezethet.

5.2 A modellek pontossaga, tréningje és frissitése

Az MI modellek, kilénosen a gépi tanulas alapi rendszerek, nem mindig nyujtanak tokéletes
eredményeket. Az MI rendszerek pontossaga nagymértékben fligg a felhasznalt adatok minéségétol, a
modellek tréningjétdl és az alkalmazott algoritmusoktol. Ha ezek koziil barmelyik nem megfeleléen van
kialakitva vagy karbantartva, az Al altal generalt tesztelési eredmények pontatlanok vagy félrevezet6ek
lehetnek. Ennek kovetkeztében a szoftverfejlesztok és tesztelok nem feltétleniil bizhatnak teljes mértékben az
Al rendszerek altal nytjtott eredményekben, és sziikség lehet tovabbi manualis ellendrzésre. Az Al modellek,
kiléndsen a gépi tanulasi alapu rendszerek esetében, folyamatosan frissitésre és Gjra tréningre szorulnak.
Ahogy a szoftverek valtoznak, az M1 modelleknek is kdvetnilik kell ezeket a valtozasokat annak érdekében,
hogy tovabbra is pontos teszteredményeket biztositsanak. A modellek tréningje azonban iddigényes és
koltséges folyamat, kilondsen akkor, ha a rendszert gyakran kell frissiteni. Emellett a tréninghez szilkséges
adatok és erdforrasok korlatozottak lehetnek, ami akadalyozhatja a modellek hatékonysagat.

5.3 Az MI rendszerek bonyolultsaga, koltsége és eréforrasigénye

Az Ml-alapu rendszerek komplexitasa gyakran kihivast jelent a szoftverteszteld csapatok szamara. Az
MI rendszerek megértése és hatékony hasznalata specidlis tudast és készségeket igényel, amelyek nem
feltétleniil all rendelkezésre minden fejlesztd vagy tesztelé szamara. Az MI rendszerek bevezetése tehat
tovabbi képzést ¢s szakértdi tamogatast igényelhet, ami ndvelheti a kezdeti koltségeket és az implementalas
idejét. Tovabba, az MI dontéseinek atlathatdsaga is problémat jelenthet: a gépi tanuldsi modellek gyakran
,fekete dobozokként” miikodnek, amelyek eredményeit nehéz értelmezni vagy ellendrizni. Az Ml-alapu
tesztelési rendszerek fejlesztése és fenntartasa jelentds erdforrasokat igényel. Bar hossza tavon az Ml
csokkentheti a tesztelési id6t és koltségeket, a kezdeti beruhazasok magasak lehetnek. Az MI rendszerek
bevezetése elott a vallalatoknak jelentds dsszegeket kell befektetniiik a sziikséges infrastruktiraba, az adatok
elokészitésébe és a modellek tréningjébe. Emellett a folyamatos karbantartas és frissités tovabbi koltségeket
generalhat, ami akadalyozhatja a kisebb szervezetek szamara az Ml-alapt megoldasok bevezetését

5.5 Az emberi tényezo és az M1 kozotti egyensuly

Bar az MI jelentés mértékben képes automatizalni a szoftvertesztelési folyamatokat, az emberi tényezd
tovabbra is kritikus szerepet jatszik. Az MI nem képes minden helyzetet és tesztelési kdvetelményt
megfeleléen kezelni, kiilondsen a kreativ, nem véart problémak észlelésében és megoldasdban. Az emberi
tapasztalat és intuicio elengedhetetlen a hibakeresés sorén, killéndsen az olyan teriileteken, mint a felhasznaléi
élmény vagy a szoftver funkcionélis kdvetelményeinek értékelése. Az MI és az emberi tényezé kozotti
egyensuly megtalélasa tehat kulcsfontossagu a hatékony szoftvertesztelési folyamatok kialakitasahoz.
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5.6 Adatbiztonséag és adatvédelem

Az Ml-alapu rendszerek altaldban nagy mennyiségli adatot haszndlnak fel a tanulashoz és az
elemzésekhez, ami adatvédelmi és biztonsagi aggalyokat vet fel. A szoftvertesztelés soran 0sszegyljtott adatok
érzékeny informéciokat tartalmazhatnak, példaul felhasznali adatokat vagy Uzleti titkokat. Az adatok védelme
és a vonatkoz6 szabalyozasoknak vald megfelelés, mint példaul a GDPR, kihivast jelenthet az Ml-alapu
tesztelési rendszerek alkalmazésa soran. Az adatok védelmére irdnyuld intézkedések implementélasa
bonyolultabba teheti a rendszert, és tovabbi er6forrasokat igényelhet [6].

6. KONKLUZIO

A mesterséges intelligencia szerepe a szoftvertesztelésben mar ma is jelentés, de a technologia fejlodése
azt sugallja, hogy a jovoben még nagyobb mértékben integralodik a szoftverfejlesztési €s tesztelési
folyamatokba. Az MI nem csupan felgyorsitja a tesztelési folyamatokat, hanem olyan intelligens képessegeket
kinal, amelyek novelik a tesztek lefedettségét, csokkentik a hibak felismerési idejét, és eldsegitik a prediktiv
hibajavitast. Bar az MI alkalmazasa jelentds elényokkel jar, fontos figyelembe venni a technologiaval jaro
kihivasokat is, példaul az adatminéség kérdését, a modellek tréningjének nehézségeit és az MI-rendszerek
komplexitasat. Az MI rendszerek megfeleld mitkodéséhez sziikség van az emberi tényezére is, kiilondsen az
Osszetett vagy kreativ hibdk azonositdsa és megoldasa sordn. Az Ml-alapt tesztelés jovOje fényes, és a
technologia fejlodésével még nagyobb hatékonysagnovekedés varhatod a szoftverfejlesztési folyamatokban.
Azon vallalatok, amelyek képesek kihasznalni az MI altal kinalt lehetdségeket, versenyelényhdz juthatnak,
mivel gyorsabban és megbizhatbban tudjak piacra dobni szoftvertermékeiket.
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